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Rappel principes spectroscopie proche infrarouge — spectroscopie vibrationelle

Spectral domain _ _
Interaction between light and WOOD!
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Rappel principes spectroscopie proche infrarouge — base réflexion diffuse
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Rappel principes spectroscopie proche infrarouge — base réflexion diffuse
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Rappel principes spectroscopie proche infrarouge — eau dans bois
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Rappel imagerie hyperspectrale (proche infrarouge)

From spectroscopy to imaging!

For each pixel

Panchromatic
1 spectral band

Multispectral imaging
From 2 to 10 spectral bands

Spectral resolution

Hyperspectral imaging

From 100 spectral bands : a signal! I 5 N .
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Rappel imagerie hyperspectrale (proche infrarouge)
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Imagerie hyperspectrale — Etalonnage de la caméra

Tableau classique

Tableau pouvant étre traité
de la méme maniere qu’en
spectroscopie

plan . e Discrimination

e Etalonner
Dépliage d 'une image

° Prédire
D. Bertrand multivariee

row n nxp

1 ligne = 1 pxel = 1 spectre 11



Imagerie hyperspectrale — Etalonnage de la caméra
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Imagerie hyperspectrale — Etalonnage direct de la caméra
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Imagerie hyperspectrale - Eau dans le bois

18 @ L. SCHIMLECK ET AL.
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Imagerie hyperspectrale - Eau dans le bois

18 @ L. SCHIMLECK ET AL.
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Imagerie hyperspectrale - Eau dans le bois

18 @ L. SCHIMLECK ET AL.
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Imagerie hyperspectrale - Eau dans le bois

18 @ L. SCHIMLECK ET AL.
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Imagerie hyperspectrale - Eau dans le bois

18 @ L. SCHIMLECK ET AL.
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Imagerie hyperspectrale - Eau dans le bois

18 @ L. SCHIMLECK ET AL.
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Imagerie hyperspectrale - Eau dans le bois

18 @ L. SCHIMLECK ET AL.

(a) Adsorption Desorption
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Imagerie hyperspectrale - Eau dans le bois

18 @ L. SCHIMLECK ET AL.
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Imagerie hyperspectrale - Eau dans le bois

18 @ L. SCHIMLECK ET AL.
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Imagerie hyperspectrale - Eau dans le bois

18 @ L. SCHIMLECK ET AL.
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Imagerie hyperspectrale — densité du bois

Calibration HIS and wood density

MNIR-HSI image

X- ray image
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Imagerie hyperspectrale — densité du bois

Wood density (g cm™)
1.06
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Imagerie hyperspectrale — densité du bois

Age-age correlations
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Imagerie hyperspectrale — Etalonnage indirect de la caméra par transfert étalonnage
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Imagerie hyperspectrale — Explorer les données sans étalonnage

Pour chaque pixel on a un
spectre d’absorbance que I'on
peut traiter par ACP, PLS
régression, ....
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Analyses de données issues d'imagerie hyperspectrale - ACP

Tableau classique

Tableau pouvant étre traité
de la méme maniere qu’en
spectroscopie

plan . e Discrimination

e Etalonner
Dépliage d 'une image

° Prédire
D. Bertrand multivariee

row n nxp

1 ligne = 1 pxel = 1 spectre 29



Analyses de données issues d'imagerie hyperspectrale - ACP

Tableau classique

Tableau pouvant étre traité
de la méme maniere qu’en
spectroscopie
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Analyses de données issues d'imagerie hyperspectrale - ACP
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